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1. Identificar la pregunta mas dificil. 4 queremos saber?

A ONTRPIENR A

|denftificar posibles localizacionesde s~ = |

futuras estaciones de EcoBicis, que AN =

permitan mejorar la disponibilidad de 0. 5

bicicletas al momento del retiro y docks
libres al momento de tu llegada. @
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y Cuando utilizan el servicio?

2. ¢

« |dentificar quiénes son nuestros principales usuarios.

« Que uso le dan a las bicicletas.

Género:

* Mujeres 28%
eHombres 72%

Edad:

*15-20=7 %

*21-30 =44 %
*31-40 =26 %
*41-50 =14 %
*51-100=9 %

Tiempo Uso:
*0-20 min =62%
¢ 20-40 min =26%
* 40-60 min =8%
e Excedidos =4%

Dias:

elunes = 14,34%

* Martes = 14,45%

e Miércoles = 14,72%
e Jueves = 14,78%
*Viernes = 14,74%
*Sdbado =13,87%
*Domingo = 13,10%

mﬁ

Obligacion Recreacion/Deporte

*07/18= 5,65%
*08/18= 5,92%
*09/18= 6,0%
*10/18= 5,86%
*11/18=5,67%
*12/18= 5,03%
*01/19= 9,26%
*02/19= 8,58%
*03/19= 6,57%
*04/19=7.51%
*05/19=15,0%
*06/19= 18,95%

Decision Propia ~ Usuarios Potenciales

Estaciones:
e Cantidad
Salientes

e Cantidad
Entrantes

* (Estos datos serdn
analizados a
continuacion)
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3. 1 . éQU e Co n oce m os? DGOCL} Sumatona Cantidad de Salientes x Dia de la Semana

3000

« Eluso de las bicicletas es mayor los dias hdbiles respecto a feriados. ...

:

« En época de vacaciones la demanda disminuye.

:

Cantidad Retios de Bicicietas
]

3.2. ;Qué deducimos? \

£ £

3

- LUNES MARTES MIERCOLES JEVES VIERNES SABADO DOMINGO
L4 Dias

Los principales usos podrian ser:
» Movilidad de estudiantes de escuelas y T T T —

800000 | —— Cantidad Mensual

universidades. -

« Traslado de indole laboral con posibles

:
g

combinaciones con otros medios de fransporte.

Cantidad Viajes

1B8-ene 18-feb 18-mar 18-abr 18-may 18-jun 18-jul 18-ago w-;cu 18-oct 18-nov 18-dic 19-ene 19-feb 19-mar 19-abr 19-may 19-jun
Afo-Mes
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Noticias de los Diarios:

LA NACION

La bici hace bien e ' .
En un ailo, aumento 59% el uso de las bicis publicas

La bici ya es el nuevo clasico portefio, en trayectos cortos o largos, por sus reconocidos _
beneficios para la salud v el medio ambiente. La inauguracién del nuevo sistema portenas
EcoBici duplico el nimero de estaciones hasta 400, incrementé en mas del 50% la

cantidad de bicicletas hasta 4000, y marcé un antes y un después en los viajes a pedal

en la ciudad: en pocos meses, las bicis naranjas completaron mas de dos millones de

viajes.

Estimular el uso de la bicicleta en una metrépolis como Buenos Aires permite mejorar la
calidad de vida y reducir las emisiones. Con ese objetivo, entre 2017 y 2019, se sumaron
65 nuevos kilometros a Red de Ciclovias y Bicisendas Protegidas que ya tiene 234 km,
para que cada vez mas portefios puedan andar en dos ruedas. Su disefio privilegia la
conectividad con los lugares neuralgicos, los Centros de Trasbordo y aquellos puntos

que concentran una gran cantidad de empresas, universidades v escuelas de la ciudad.

Buenos Aires: reciclado, educacion ambiental,
luces led y bicis para hacerla mas sustentable
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4. Exploremos datos adicionales de Geolocalizacion...

« Geolocalizamos todas las estaciones de O “ %
EcoBicis. S |

« Definimos un radio de 500 metros en cada
una.

« Verificamos en el drea de busqueda la
existencia de:

Universidades

Estaciones de
¢ tfrenes

Estaciones de
Subte
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5. Agrupamos y Calculamos.

5.1 Agrupamos datos de recorridos por: 5.3 Calculamos:
» Estaciones de EcoBicis /]-\ ‘
- Ao Cantidad I 4. Clasificacion
Retiros
. Mes kid'ems = \ * IN <=1 - Bajo (0)

Cdlculo de

« Dias de Semana * IN>1 > Alto (1)

indice [IN] de
* Hora Uso de
) , e estacion y .
* Rango Minutos (157) Qkhex\fﬁggo Normalizacién 5. Regresion
5.2 Anexamos Datos de Estaciones: Bicis x :
: Tipo de * Valor de Indice
* Latitud stacion (Float)

+ Longitud

capacity dummy_escu dummy_subt dummy_tren dummy_univ cant_salie:
0 8 1 0 1 1 1.421903
1 12 0 0 0 1.666246
2 12 0 0 1 1.470817
1 0 0
1 0 1

0

1
3 12 0 2.180622
' 12 0 3.080189

Dummy (Subte, Tren, Escuelaq,

Universidad)
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7 ge o T . = Se repite patron de uso horario.
6. Analisis Descriptivos de las Estaciones = Pico Menor a las 8:00 hs.
6.1 Media Cantidad de Retiros de Bicis agrupado por Horas del dia (hue=meses) " Pico Mayor a las 18:00 hs

CONCLUSIONES:

- Seincrementa el
uso de bicis a la
salida de escuelas o
trabajos respecto al

RRRRRRRRRRRRRRR H§ AAARRRRRRRRRRRRRN HAN) NRRRRRRRSINAAN BF AN RRARRRRRAS ingreso a la

mafana.
: 8,9/;9 Vacaciones Verano & Renovacion Estaciones - Baja en vacaciones

catt_salisnte

— de verano e

5 N /\

o )
2 invernales.
reforma en
estaciones.

Eje Y = Media Retiro de
Bicis cada 15 min

o i i o 0 0 B 159 9 0 11 ol U A M 0 9 %0 I S . i aulich : = 2 g o G ) B
012345679 VURHUBEETERONANRNA 01 234567 8910NREKIBEITIENOARA 212 3456709 NRBUISHITIELDNNRSA 123256789 NRBRBBTBHNARE
hora_simple hora_sampie hora_sample hera_simiple
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6. Analisis Descriptivos de las Estaciones
6.2 Media Gobal de Retiro de 6.3 Media Cantidad de Retiros de Bicis 6.4 Media Retiro de Bicicletas agrupado

Bicicletas. agrupado por Meses. por Capacidad de Estaciones.

Medias Retiro de Bicis x Meses

Media Cantidad de Salientes vs capacidad estaciones

05 |
04
03 o

021 /

Media Cantidad Salientes

01 4

oa — T T T = T —

T
0 . 4 g B 10 12 14 8 12 15 16 18 19 20 23 24 26 28 30 36 40 42

cant_saliente Capacidad de Estaciones

AR eI LAY . MEDIA SALIENTES VS CAPACIDAD EST.
Mediana Global = 2,78 Bici/15 - v = Baja correlacion de Cantidad de
Salientes de bicis al aumentar

g

g

£ a0 ] .

Z ' . oz

LEE i capacidad de estacion.

% 0] = Mdaxima Media = Estacién de 36 docks
1o ]

=]
=p
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6. Analisis Descriptivos de las Estaciones

6.5 Cantidad Estaciones Ecobicis con presencia de Escuelas, Universidades, Subtes o Trenes (radio=500 mts):

dammy_esc
-
-

KGOSTO

SEFTIEMBRE CCTUBRE NOVIEMSRE DICEMBRE ENERO  FEBRE
[

RO MARZO  MRL  MAYO WO

v *Escuelas ]

|
‘ TOTAL ESTACIONES ECOBICIS = 429

C * Universidades \ )

Meses (Dummy Escuelas)

Medias Retiro de Bicis x Meses

MU0 AGOSTO SEPTEMBAE OCTUBRE NOVIEMBRE DICEMBRE ENERD FEBRERO  MARZO agan L w0
[y

Meses (Dummy Subte)

MEaIas HETITO 08 HICHS X Meses
i1y
dumemy_une
-0
I I -I
U0 AGOSTO SEPTIEMBRE OCTUBKE NOVIEMBRE DICEMBRE ENERO  FEBRERO MARZO  ABRL  MAYO  ANO
Meses

* Estaciones Estaciones "
Subte Tren f

Meses (Dummy Universidad)

Meses ’

Megias Heuro oe BICs X

LUO  AGOSTO SEPTIEMBRE OCTUBRE NOVIEMBAE DICEMBRE ENERO FEBRERO MARZO  ABRR MAYO e
M

Meses (Dummy Tren)



11

e e e g

7. Andlisis Flujo Salientes & Enirantes en estaciones.
SA!.IENTES ENTR‘ANTES

. AnTeIEUErTo: oty
pngrueir g iemT 2SN mge

E_L}'_én;}s_'ﬂirfeﬁ-;é + I

AntelL
Buenos

rque Ch‘acabuto

LY | m— fle s —|
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8. CLASIFICACION DE ESTACIONES.

QO Aplicamos modelo de clasificacion “CatBoostClassifier’. HIPERPARAMETROS:

(iterations=200, learning_rate=0.5)

0 indice de Uso de Estacion Menor o Igual a 1 = BAJO
0 indice de Uso de Estacion Mayor a 1 = ALTO

O Sdlo el 36,6% de las Estaciones de EcoBicis Existentes tienen indice ALTO.

- Catboost Feature Importance Ranking — Feature Index Importances

0 lon_metros 20.336567
1 mes 18.543203
2 hora_simple 17 865556 AUC 08405708
3 lat_metros 1T AT2367
4 agno  8.832767 Accuracy  0.7772214
5 dia 7.882389
il capacity 3.666430 ReCCI” 063] 7
7 dummy_subt 1.583687
& rango_minutos 1435313
9 dummy_univ 1.0252159

g ' ‘g 10  dummy_escu  0.975687

w
e
=]
(]
E
I
c
2

hora_simple
lat_metros
agno
ngo_minutos

dummy _subt
dummy_univ

dummy_tren

dummy_escu
dummy _tren

0580815
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8. CLASIFICACION DE ESTACIONES.

@ Leam & —Eval accuracy AUC \
%
|
0.84 ‘
%
0.82
Confusion Matrix
0.8
- 150000
< 28766
<L
0.78 @ - 126000
3 - 20000
0.76 3
[ CiickMode ] Logarithm - 60000
™ 0.74 - 44220
L] Smooth It 0 2
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9. REGRESION.

O Aplicamos modelo de Regresién “CatBoostRegressor”. R2 0.56
RMSE 0.70

Feature Id Importances

0 mes 20108473 W " e L

1 hora_simple 10.685288 0.7 +

2 lat_metros 10.070529 06 4

3 agno 16.921476 05 |

4 dia 8.423434

5 lon_metros 7.264701 e

6 capacity 2950651 03 1

T dummy_unie 1.734056 0.7

8 rango_minutos 1.266009

9 dummy_escu 1.232220 -y

00 1= = . . . . .

10 cummy_sdbt 0850807 po 25 50 75 100 125 150 175 200 k. =R A C3e B R W 135

11 dummy_tren 0.486257 target ent target_ent
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10. CONCLUSIONES.

v' Serealizd una prediccion de posibles nuevas estaciones en un total de 22 Barrios.

v Se utilizd modelo de clasificacion CatBoostClassifier.

Prediccion Flujo ALTO Bicicletas en nuevas estaciones (Salientes)

Prediccion Flujo ALTO Bicicletas en nuevas estaciones (Entrantes)
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10. CONCLUSIONES.

Prediccion Flujo ALTO Bicicletas en nuevas estaciones por hora (Entrantes) Prediccion Flujo ALTO Bicicletas en nuevas estaciones por hora (Salientes)
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10. CONCLUSIONES.

Dia viernes de abril a las 15 horos de 0-15 min
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